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Abstract—Dewasa ini, ketersediaan referensi digital sangat berlimpah dan mudah diakses dari laman Internet. 

Ketersediaan referensi khususnya artikel jurnal yang sangat banyak tersebut sering membuat pembaca kebingungan 

untuk memilih referensi yang tepat atau sesuai dengan topik yang didalami. Pembaca sering menghabiskan banyak 

waktu untuk membaca artikel yang tidak tepat. Untuk mengatasi masalah ini, diperlukan sebuah aplikasi peringkasan 

otomatis yang mampu meringkas artikel secara otomatis sehingga mempersingkat waktu membaca artikel tersebut.  

Peringkasan teks otomatis (Automatic Text Summarization, ATS) adalah peringkasan teks yang dilakukan secara 

otomatis oleh komputer. Peringkasan dilakukan sesuai dengan fokus peringkasan. Ada dua pendekatan atau algoritma 

peringkasan teks otomatis, yaitu peringkasan ekstraksi dan peringkasan abstraksi. Metode peringkasan ekstraksi 

dilakukan dengan memilih unit teks (kalimat, segmen kalimat, paragraf, atau bagian), yang berisi informasi penting 

dari dokumen dan mengatur unit tersebut dengan benar. Sedangkan metode peringkasan abstraksi melibatkan proses 

parafrase (menguraikan dengan kata sendiri) dari dokumen asli. Metode peringkasan abstraksi lebih mendekati metode 

peringkasan yang dilakukan secara alami oleh manusia. Pada penelitian ini dikembangkan algoritma peringkasan 

abstraksi untuk peringkasan jurnal Ilmu Komputer/Informatika berbahasa Indonesia menggunakan metode Deep 

Learning Transformer. Dataset jurnal yang digunakan adalah data jurnal bidang Informatika berbahasa Indonesia yang 

diunduh dari laman Internet.  Data ringkasan jurnal disusun secara manual mengikuti metodologi peringkasan jurnal 

ilmiah. Evaluasi dilakukan dengan mengukur tingkat akurasi dari model dan juga mengukur fungsionalitas dari 

prototipe aplikasi peringkas yang dikembangkan.  
 

Kata Kunci— Automatic Text Summarization, Abstractive Summarization, Deep Learning, Transformer.  

I. PENDAHULUAN 

Peringkasan teks otomatis (Automatic Text Summarization, ATS) adalah peringkasan teks yang dilakukan secara 

otomatis oleh komputer. Terdapat dua pendekatan atau algoritma peringkasan teks otomatis, yaitu peringkasan 

ekstraksi dan peringkasan abstraksi. Metode peringkasan ekstraksi dilakukan dengan memilih unit teks (kalimat, 

segmen kalimat, paragraf, atau bagian), yang berisi informasi penting dari dokumen dan mengatur unit tersebut dengan 

benar. Sedangkan metode peringkasan abstraksi melibatkan proses parafrase (menguraikan dengan kata sendiri) dari 

dokumen asli. Metode peringkasan abstraksi lebih mendekati metode peringkasan yang dilakukan secara alami oleh 

manusia. Pada penelitian ini dikembangkan algoritma peringkasan abstraksi untuk peringkasan jurnal Ilmu 

Komputer/Informatika berbahasa Indonesia menggunakan metode Deep Learning Transformer.  
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Terdapat cukup banyak penelitian tentang peringkasan teks otomatis menggunakan metode abstraksi (Chopra et 

al., 2016; Duan et al., 2019; Adelia et al., 2019; Shi et al., 2020; Zhang et al., 2020; Zaki et a;., 2020; Subramanian et 

al., 2020; Beltagy et al., 2020; Dou et al., 2021; Huang et al., 2021; Jiang et al., 2022). Penelitian ATS dengan metode 

abstraksi tersebut menggunakan metode Deep Learning Language Generation yaitu model LSTM, RNN dan 

Transformer. Tetapi, masih sedikit penelitian tentang peringkasan teks otomatis berbahasa Indonesia berbasis metode 

abstraksi yang dikembangkan. Penelitian peringkasan teks otomatis untuk artikel ilmiah sudah dilakukan oleh 

beberapa peneliti (Cohan & Goharian, 2017;   Lauscher et al., 2017; Abura’ed et al., 2017;  Slamet et al., 2018; Zhang, 

Li, & Yao, 2018; Marques, Jiang et al., 2019; Cozman, & Santos, 2019; Agrawal et al., 2019; Adelia et al., 2019). 

Sebagian besar peneliti (Lauscher et al., 2017; Abura’ed et al., 2017;  Slamet et al., 2018; Agrawal et al., 2019) 

menggunakan metode peringkasan ekstraksi untuk meringkas artikel ilmiah. Penelitian peringkasan artikel ilmiah 

yang menggunakan metode abstraksi masih sangat sedikit (Jiang et al., 2019; Adelia et al., 2019). Disamping itu, 

masih sangat sedikit penelitian ATS artikel ilmiah yang berbahasa Indonesia (Slamet et al., 2018; Adelia et al., 2019). 

Pada penelitian ini dikembangkan Sistem Peringkas Teks Otomatis berbasis Deep Learning Transformer untuk 

peringkasan Jurnal Informatika berbahasa Indonesia.  

II. METODE DAN PROSEDUR 

A. Data dan Metode Pengumpulan Data  

Pada penelitian ini, data yang digunakan adalah pasangan data jurnal dan ringkasannya. Target jumlah data 

penelitian adalah 2000 pasangan data jurnal-ringkasan. Jurnal yang digunakan dalam penelitian ini adalah jurnal 

berbahasa bidang Ilmu Komputer/Informatika yang diunduh dari laman internet  https://scholar.google.co.id/.  

B. Dataset Jurnal Ilmu Komputer/Informatika Berbahasa Indonesia 

Dataset jurnal berbahasa Indonesia bidang lmu Komputer/Informatika yang sudah terkumpul adalah 1000 jurnal. 

Target jumlah jurnal yang digunakan sebagai data training untuk model Deep Learning Transformer peringkasan 

otomatis adalah 2000 jurnal. Data yang digunakan hanya data teks dari jurnal tersebut. Semua data selain teks seperti 

gambar dan tabel dieliminasi dari jurnal. Data jurnal Informatika berbahasa Indonesia yang, bisa dilihat pada link: 

https://drive.google.com/drive/folders/1s_3MgnhV6vvBLkJEOUTWDFFlYea0DPpT?usp=sharing  

C. Penyusunan Ringkasan Secara Manual 

Data ringkasan dari setiap jurnal disusun secara manual berdasarkan metodologi peringkasan artikel jurnal ilmiah 

dengan fokus untuk studi literature. Tahapan dari peringkasan artikel jurnal ilmiah didasarkan pada format APA untuk 

menemukan poin utama. Ringkasan disusun dengan mengidentifikasi setiap bagian dari artikel dan menyusun ulang 

bagian tersebut secara singkat dengan kata-kata sendiri (paraphrasing).  

Terdapat lima bagian utama dari sebuah artikel jurnal ilmiah sesuai format APA yaitu: 
    1) Pertanyaan penelitian dan dasar pemikiran penelitian (dinyatakan dalam bab Pendahuluan); 
    2) Hipotesis atau hipotesis yang diuji (pada bab Pendahuluan); 
    3) Bagaimana hipotesis diuji (pada bab Metode); 
    4) Temuan (pada bab Hasil, termasuk tabel dan gambar); 
    5) Bagaimana temuan diinterpretasikan (pada bab Diskusi); 

Data ringkasan bisa dilihat pada link: 

https://drive.google.com/drive/folders/13BmXvljNvjymhIE65S_ZLI0huJjI_WEs?usp=sharing  

D. Tahap Penelitian 

 Tahapan utama dari Sistem Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia yang diusulkan adalah:  (1) 

Pengumpulan data dan pembangunan korpus; (2) Training model Deep Learning Transformer; (3) Validasi model; (4) 

Testing model terbaik; dan (5) Pengembangan prototipe. Tahap pertama, dilakukan pengumpulan dataset pasangan 

jurnal-ringkasan. Kemudian mengeliminasi gambar dan tabel yang ada dalam jurnal untuk membangun korpus data 

teks jurnal dan ringkasannya. Korpus ini dibagi menjadi 3 dataset: 80% menjadi data training; 10% menjadi data 

development; dan 10% menjadi data testing. Kemudian dataset tersebut di-preprocessing agar menjadi bentuk standar, 

yaitu dalam bentuk vektor angka numerik, yang siap diproses di dalam machine learning (deep learning). 
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Tahap yang kedua adalah training data untuk menghasilkan model Deep Learning Transformer peringkas otomatis 

jurnal berbahasa Indonesia. Pada tahap ini dataset training dan hyper-parameter dari model diinputkan ke mesin untuk 

mendapatkan model Deep Learning Transformer peringkas otomatis jurnal berbahasa Indonesia. Model Deep 

Learning Transformer ini nantinya digunakan membangkitkan ringkasan secara otomatis dari jurnal yang diinputkan.  

Pada tahap ketiga yaitu validasi model, model Deep Learning Transformer yang dihasilkan dari proses training 

divalidasi untuk memilih model Deep Learning Transformer terbaik. Metode validasi yang digunakan pada penelitian 

yang diusulkan adalah 10-fold cross validation. Validasi dilakukan dengan mengatur kombinasi nilai hyper-parameter 

model Deep Learning Transformer. Setiap satu kombinasi hyper-parameter dilakukan 10 kali percobaan.  Model 

dengan kombinasi nilai hyper-parameter yang menghasilkan nilai rata-rata akurasi tertinggi yang dipilih sebagai 

model terbaik. 

Selanjutnya pada tahap keempat, model terbaik hasil validasi dievaluasi untuk mengetahui tingkat akurasi 

menggunakan dataset yang baru (dataset testing). Nilai akurasi ini yang dijadikan dasar apakah model sudah cukup 

layak dikembangkan menjadi prototipe aplikasi Sistem Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia atau masih 

diperlukan pengembangan model lebih lanjut. 

III. HASIL DAN PEMBAHASAN 

Penelitian ini sudah melakukan pembangunan korpus dataset artikel dengan pasangan ringkasan untuk digunakan 

sebagai pengembangan model ringkasan yang lebih baik. Selain dataset, prototipe aplikasi juga sudah selesai 

diimplementasikan. Aplikasi dimulai dengan menampilkan penjelasan dari Aplikasi peringkas otomatis, bisa dilihat 

pada Gambar 1. 

Gambar 1. Tampilan awal aplikasi penjelasan tentang aplikasi peringkas otomatis 

 

Terdapat 3 fitur utama aplikasi yaitu pertama, meringkas dengan menginputkan teks pada text box, kemudian 

menekan tombol Ringkas Teks untuk melakukan peringkasan, seperti terlihat pada Gambar 2. 
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Gambar 2. Tampilan memasukkan teks 

 

Setelah tombol Ringkas Teks ditekan maka akan muncul hasil ringkasan seperti terlihat pada Gambar 3. Hasil 

ringkasan bisa disimpan dengan menekan tombol Simpan ke .txt. 

 

Gambar 3. Tampilan hasil ringkasan 

 

Fitur kedua adalah meringkas dengan memilih file dari koleksi dokumen yang ada. Bisa dilihat pada Gambar 4. 
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Gambar 4. Tampilan awal pilih dokumen 

 

Kemudian file dipilih dengan mengklik tombol Pilih Dokumen. Dokumen yang terpilih akan ditampilkan terlebih 

dahulu, seperti terlihat pada Gambar 5. Jjika memang ingin meringkas tinggal menekan tombol Ringkas Dokumen. 

Gambar 5. Tampilan dokumen yang dipilih 

 

 

Jika tombol Ringkas Dokumen ditekan maka akan muncul hasil ringkasan. Hasil ringkasan bisa disimpan dengan 

menekan tombol Simpan ke .txt, seperti terlihat pada Gambar 3. Fitur ketiga adalah dengan melakukan pencarian 

menggunakan kata kunci tertentu, jika belum yakin ada dokumen tertentu yang akan diringkas, seperti bisa dilihat 

pada Gambar 6. 
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Gambar 6. Tampilan memasukkan kata kunci untuk pencarian dokumen 

 Setelah memasukkan kata kunci dan mengklik tombol pencarian, maka akan muncul beberapa dokumen yang 

sesuai dengan kata kunci tersebut, seperti terlihat pada Gambar 7. 

Gambar 7. Tampilan  hasil pencarian dokumen 
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Jika satu dokumen diklik maka dokumen tersebut akan ditampilkan. Jika ingin meringkas bisa menekan 

tombol Ringkas DokumenI, seperti bisa dilihat pada Gambar 8. 

Gambar 8. Tampilan meringkas hasil pencarian dokumen 

Jika tombol Ringkas Dokumen ditekan maka akan muncul hasil ringkasan. Hasil ringkasan bisa disimpan dengan 

menekan tombol Simpan ke .txt, seperti terlihat pada Gambar 3. 

 

IV. KESIMPULAN 

Penelitian ini sudah berhasil membangun dataset untuk keperluan pengembangan model peringkas otomatis. 

Dataset yang berupa 1000 pasangan Jurnal berbahasa Indonesia dengan ringkasannya sudah berhasil dibangun. Model 

peringkas iotomatis masih perlu dikembangkan untuk mendapatkan akurasi yang lebih tinggi. Prototipe dari aplikasi 

pringkas otomatis sudah berhasil dikembangkan, tetapi masih diperlukan pengujian untuk meningkatkan tingkat 

kepuasan user dalam menggunakan aplikasi peringkas otomatis tersebut. 
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