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Abstract—Dewasa ini, ketersediaan referensi digital sangat berlimpah dan mudah diakses dari laman Internet.
Ketersediaan referensi khususnya artikel jurnal yang sangat banyak tersebut sering membuat pembaca kebingungan
untuk memilih referensi yang tepat atau sesuai dengan topik yang didalami. Pembaca sering menghabiskan banyak
waktu untuk membaca artikel yang tidak tepat. Untuk mengatasi masalah ini, diperlukan sebuah aplikasi peringkasan
otomatis yang mampu meringkas artikel secara otomatis sehingga mempersingkat waktu membaca artikel tersebut.
Peringkasan teks otomatis (Automatic Text Summarization, ATS) adalah peringkasan teks yang dilakukan secara
otomatis oleh komputer. Peringkasan dilakukan sesuai dengan fokus peringkasan. Ada dua pendekatan atau algoritma
peringkasan teks otomatis, yaitu peringkasan ekstraksi dan peringkasan abstraksi. Metode peringkasan ekstraksi
dilakukan dengan memilih unit teks (kalimat, segmen kalimat, paragraf, atau bagian), yang berisi informasi penting
dari dokumen dan mengatur unit tersebut dengan benar. Sedangkan metode peringkasan abstraksi melibatkan proses
parafrase (menguraikan dengan kata sendiri) dari dokumen asli. Metode peringkasan abstraksi lebih mendekati metode
peringkasan yang dilakukan secara alami oleh manusia. Pada penelitian ini dikembangkan algoritma peringkasan
abstraksi untuk peringkasan jurnal Ilmu Komputer/Informatika berbahasa Indonesia menggunakan metode Deep
Learning Transformer. Dataset jurnal yang digunakan adalah data jurnal bidang Informatika berbahasa Indonesia yang
diunduh dari laman Internet. Data ringkasan jurnal disusun secara manual mengikuti metodologi peringkasan jurnal
ilmiah. Evaluasi dilakukan dengan mengukur tingkat akurasi dari model dan juga mengukur fungsionalitas dari
prototipe aplikasi peringkas yang dikembangkan.

Kata Kunci— Automatic Text Summarization, Abstractive Summarization, Deep Learning, Transformer.

I. PENDAHULUAN

Peringkasan teks otomatis (Automatic Text Summarization, ATS) adalah peringkasan teks yang dilakukan secara
otomatis oleh komputer. Terdapat dua pendekatan atau algoritma peringkasan teks otomatis, yaitu peringkasan
ekstraksi dan peringkasan abstraksi. Metode peringkasan ekstraksi dilakukan dengan memilih unit teks (kalimat,
segmen kalimat, paragraf, atau bagian), yang berisi informasi penting dari dokumen dan mengatur unit tersebut dengan
benar. Sedangkan metode peringkasan abstraksi melibatkan proses parafrase (menguraikan dengan kata sendiri) dari
dokumen asli. Metode peringkasan abstraksi lebih mendekati metode peringkasan yang dilakukan secara alami oleh
manusia. Pada penelitian ini dikembangkan algoritma peringkasan abstraksi untuk peringkasan jurnal Ilmu
Komputer/Informatika berbahasa Indonesia menggunakan metode Deep Learning Transformer.
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Terdapat cukup banyak penelitian tentang peringkasan teks otomatis menggunakan metode abstraksi (Chopra et
al., 2016; Duan et al., 2019; Adelia et al., 2019; Shi et al., 2020; Zhang et al., 2020; Zaki et a;., 2020; Subramanian et
al., 2020; Beltagy et al., 2020; Dou et al., 2021; Huang et al., 2021; Jiang et al., 2022). Penelitian ATS dengan metode
abstraksi tersebut menggunakan metode Deep Learning Language Generation yaitu model LSTM, RNN dan
Transformer. Tetapi, masih sedikit penelitian tentang peringkasan teks otomatis berbahasa Indonesia berbasis metode
abstraksi yang dikembangkan. Penelitian peringkasan teks otomatis untuk artikel ilmiah sudah dilakukan oleh
beberapa peneliti (Cohan & Goharian, 2017; Lauscher etal., 2017; Abura’ed et al., 2017; Slamet et al., 2018; Zhang,
Li, & Yao, 2018; Marques, Jiang et al., 2019; Cozman, & Santos, 2019; Agrawal et al., 2019; Adelia et al., 2019).
Sebagian besar peneliti (Lauscher et al., 2017; Abura’ed et al., 2017; Slamet et al., 2018; Agrawal et al., 2019)
menggunakan metode peringkasan ekstraksi untuk meringkas artikel ilmiah. Penelitian peringkasan artikel ilmiah
yang menggunakan metode abstraksi masih sangat sedikit (Jiang et al., 2019; Adelia et al., 2019). Disamping itu,
masih sangat sedikit penelitian ATS artikel ilmiah yang berbahasa Indonesia (Slamet et al., 2018; Adelia et al., 2019).
Pada penelitian ini dikembangkan Sistem Peringkas Teks Otomatis berbasis Deep Learning Transformer untuk
peringkasan Jurnal Informatika berbahasa Indonesia.

II. METODE DAN PROSEDUR
A. Data dan Metode Pengumpulan Data
Pada penelitian ini, data yang digunakan adalah pasangan data jurnal dan ringkasannya. Target jumlah data

penelitian adalah 2000 pasangan data jurnal-ringkasan. Jurnal yang digunakan dalam penelitian ini adalah jurnal
berbahasa bidang Ilmu Komputer/Informatika yang diunduh dari laman internet https://scholar.google.co.id/.

B. Dataset Jurnal [lmu Komputer/Informatika Berbahasa Indonesia

Dataset jurnal berbahasa Indonesia bidang Imu Komputer/Informatika yang sudah terkumpul adalah 1000 jurnal.
Target jumlah jurnal yang digunakan sebagai data training untuk model Deep Learning Transformer peringkasan
otomatis adalah 2000 jurnal. Data yang digunakan hanya data teks dari jurnal tersebut. Semua data selain teks seperti
gambar dan tabel dieliminasi dari jurnal. Data jurnal Informatika berbahasa Indonesia yang, bisa dilihat pada link:

https://drive.google.com/drive/folders/ls 3MgnhV6vvBLKIEOUTWDFF1Yea0DPpT?usp=sharing

C. Penyusunan Ringkasan Secara Manual

Data ringkasan dari setiap jurnal disusun secara manual berdasarkan metodologi peringkasan artikel jurnal ilmiah
dengan fokus untuk studi literature. Tahapan dari peringkasan artikel jurnal ilmiah didasarkan pada format APA untuk
menemukan poin utama. Ringkasan disusun dengan mengidentifikasi setiap bagian dari artikel dan menyusun ulang
bagian tersebut secara singkat dengan kata-kata sendiri (paraphrasing).

Terdapat lima bagian utama dari sebuah artikel jurnal ilmiah sesuai format APA yaitu:
1) Pertanyaan penelitian dan dasar pemikiran penelitian (dinyatakan dalam bab Pendahuluan);
2) Hipotesis atau hipotesis yang diuji (pada bab Pendahuluan);
3) Bagaimana hipotesis diuji (pada bab Metode);
4) Temuan (pada bab Hasil, termasuk tabel dan gambar);
5) Bagaimana temuan diinterpretasikan (pada bab Diskusi);
Data ringkasan bisa dilihat pada link:

https://drive.google.com/drive/folders/13BmXvIjNvjymhIE65S_ZLI0huJjI WEs?usp=sharing
D. Tahap Penelitian

Tahapan utama dari Sistem Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia yang diusulkan adalah: (1)
Pengumpulan data dan pembangunan korpus; (2) Training model Deep Learning Transformer; (3) Validasi model; (4)
Testing model terbaik; dan (5) Pengembangan prototipe. Tahap pertama, dilakukan pengumpulan dataset pasangan
jurnal-ringkasan. Kemudian mengeliminasi gambar dan tabel yang ada dalam jurnal untuk membangun korpus data
teks jurnal dan ringkasannya. Korpus ini dibagi menjadi 3 dataset: 80% menjadi data training; 10% menjadi data
development; dan 10% menjadi data testing. Kemudian dataset tersebut di-preprocessing agar menjadi bentuk standar,
yaitu dalam bentuk vektor angka numerik, yang siap diproses di dalam machine learning (deep learning).
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Tahap yang kedua adalah training data untuk menghasilkan model Deep Learning Transformer peringkas otomatis
jurnal berbahasa Indonesia. Pada tahap ini dataset training dan hyper-parameter dari model diinputkan ke mesin untuk
mendapatkan model Deep Learning Transformer peringkas otomatis jurnal berbahasa Indonesia. Model Deep
Learning Transformer ini nantinya digunakan membangkitkan ringkasan secara otomatis dari jurnal yang diinputkan.

Pada tahap ketiga yaitu validasi model, model Deep Learning Transformer yang dihasilkan dari proses training
divalidasi untuk memilih model Deep Learning Transformer terbaik. Metode validasi yang digunakan pada penelitian
yang diusulkan adalah 10-fold cross validation. Validasi dilakukan dengan mengatur kombinasi nilai hyper-parameter
model Deep Learning Transformer. Setiap satu kombinasi hyper-parameter dilakukan 10 kali percobaan. Model
dengan kombinasi nilai hyper-parameter yang menghasilkan nilai rata-rata akurasi tertinggi yang dipilih sebagai
model terbaik.

Selanjutnya pada tahap keempat, model terbaik hasil validasi dievaluasi untuk mengetahui tingkat akurasi
menggunakan dataset yang baru (dataset testing). Nilai akurasi ini yang dijadikan dasar apakah model sudah cukup
layak dikembangkan menjadi prototipe aplikasi Sistem Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia atau masih
diperlukan pengembangan model lebih lanjut.

III. HASIL DAN PEMBAHASAN

Penelitian ini sudah melakukan pembangunan korpus dataset artikel dengan pasangan ringkasan untuk digunakan
sebagai pengembangan model ringkasan yang lebih baik. Selain dataset, prototipe aplikasi juga sudah selesai
diimplementasikan. Aplikasi dimulai dengan menampilkan penjelasan dari Aplikasi peringkas otomatis, bisa dilihat
pada Gambar 1.

SummarizerMachine About Summarization

Summarizer Machine adalah aplikosi betbasis web untuk meringkas artikel/jumal berbabasa Indonesina

Peringkasan disini bertujuan unituk keparuan peneliti didalam memahaml konten utama jurnal secara cepat

Konten utama jurnal yang dimaksud terbagi ke dalam beberaps nspek utama:

Kasus: manjalaskan masalah komputasl yang diselasaikan dalam penalitian, contohy kiasifikasi, (dentifikasl disgnosis, prediks), dil
Metode pengumpulan data dan spesifikasi data penelitian: menjelask
pengumpulan data
dimana, kapan), tips data (data

an sumber data (jika data sekunder) atau teknik

secara cukup detail jika data nya primer {misal an pengambilan gambar/foto citra kain batik, lokasinya

teks, citra, atau audio). jumiah data, kelas/label data

Metode penelitian: preprocessing (jika ada), ekstraksi fitur (jika sda), seleksi fitur (jika ada), metode klasifikast (machine learning),

dan evaluosi,

Hasil evaluast (nilai akurasi stau precision atau recall, atau error, dit) dan interpretasi hasil

Cara karja mesin bisa dengen memasukkon langsung isi jurnal dengan meng-copy and paste ke kotekteks pada mesin penarjemah

atou dengan memilib file pdf dari srtikel/jurnel yang okan diringkos

Gambar 1. Tampilan awal aplikasi penjelasan tentang aplikasi peringkas otomatis

Terdapat 3 fitur utama aplikasi yaitu pertama, meringkas dengan menginputkan teks pada fext box, kemudian
menekan tombol Ringkas Teks untuk melakukan peringkasan, seperti terlihat pada Gambar 2.
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SummarizerMachine About Summarization

Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia
Tujuan Peringkasan untuk Telaah Pustaka (Review Paper)

Pilih Dokumen Pancarian Dok

0/2000 Karakter

Gambar 2. Tampilan memasukkan teks

Setelah tombol Ringkas Teks ditekan maka akan muncul hasil ringkasan seperti terlihat pada Gambar 3. Hasil
ringkasan bisa disimpan dengan menekan tombol Simpan ke .txt.

SummarizerMachine About Summarization

Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia
Tujuan Peringkasan untuk Telaah Pustaka (Review Paper)

Hasil Ringkasan

Panelitian ini bartugsen untuk menganalisis nilai performa (akuresl, presisi, recall, dan f-measure) peda proses klasitikesi dataset citra penyakit pneumonis
dan tidak pneumonia. Dataset citra panyakit pnoumnaonia don tidak pneumonia dipercleh dari Kaggle dataset library, Datasat citra Chest X-ray panyakit
prneumania di publikasikan cleh Paul Mooney pada tenggal 22 Maret 2018 dan terakhir diperbohaorul di keggle pado tanggel 25 Maret 2018, data tersebut
dikumpulkan dari pasien anak berugia 1-5 tabun di Guangzhou Women and Children’s Medical Centar, Guangzhou Tahapan yang dilakukan yaitu mambagi
datasat dongan berbagal simulasi rasio. deteteksi fepi sobal, aktraksi fitur momant invariant, kiasifikasi metode KNN, nilal K=2 sampai K=900. Panalitian ini
mencaba untuk mencari nilai performa terbalk dari datsset citra penyakit pneumenia dengan berbagal simulasi resic yang terdiri dari resio perbandingan
2580 (200 citra penyakit pneumonia, BOO citra tidak pneumania), 5050 (500 citra penyakit pneumania, 500 citra tidak pneumonia), 80:20 (800 citra
preumonia, 200 citra tidak pneumonia) serta baragam nilal K Analisis dilakukan dengan manghitung performa (akurasi, presisl, recall, dan f-measure)
dengan metode K-Nearest Neighbor (KNN) pada objek tersebut. Hasil Penelitian menunjukkan performa terbaik terdapat paca simulasi rasio 20:80 dengan
memperoleh nilai akurasi 96%, presisi 57%, recall 97%, 1-measure 97% dengan menggunakan nilai K=3

Gambar 3. Tampilan hasil ringkasan

Fitur kedua adalah meringkas dengan memilih file dari koleksi dokumen yang ada. Bisa dilihat pada Gambar 4.

119



SummarizerMachine About Summarization

Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia
Tujuan Peringkasan untuk Telaah Pustaka (Review Paper)

Input Teks ESIRESIITGENE Pencarian Dokumen

Gambar 4. Tampilan awal pilih dokumen

Kemudian file dipilih dengan mengklik tombol Pilih Dokumen. Dokumen yang terpilih akan ditampilkan terlebih
dahulu, seperti terlihat pada Gambar 5. Jjika memang ingin meringkas tinggal menekan tombol Ringkas Dokumen.

Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia
Tujuan Peringkasan untuk Telaah Pustaka (Review Paper)

Input Teks EEINGERE Pencarian Dokumen

Selected Document: KLASIFIKASI_PESAN_GANGGUAN_PELANGGAN_MENGGUNAKAN_METODE_NAIVE_BAYES_CLASSIFIER pdf

JURNAL KILAT

Vol 7, No. 2, September 2018, P-ISSN 2080-1245, E-ISSN 26554925

KLASIFIKASI PESAN GANGGUAN PELANGGAN
MENGGUNAKAN METODE NAIVE BAYES CLASSIFIER

_'Haryono, *Pritasari Palupiningsih, *Yessy Asri, ‘Andi Nikma Svi Handayani
" Majoring Informatics Engineering, Sekolah Tingei Teknik PLN, 1. Lingkar Luar Duri
Kosambi, Cengkareng. Jakarta barat, Indonesia 11750
1
Majoring Infonmatics Engineering, STMIK Bani Saleh Bekasi, JI. Mayor M. Hasibuan No 68,
Margahayu, Bekasi Timur, Kota Bekasi. Jawa Barat, Indonesi 17113

*harvone.simdmk@ gmail.com. “prita_palupi@gmail.com *yesfar2 @ gmail.com

ABSTRACT

The application of customer disturbance message classifiers is made because of the process of
reporting the interruption In the customer mnst be done by selection of data disorders by one by
the admin 1o be able to follow-up from the existing customer reports. Nanve Baves is one of

Gambar 5. Tampilan dokumen yang dipilih

Jika tombol Ringkas Dokumen ditekan maka akan muncul hasil ringkasan. Hasil ringkasan bisa disimpan dengan
menekan tombol Simpan ke .txt, seperti terlihat pada Gambar 3. Fitur ketiga adalah dengan melakukan pencarian
menggunakan kata kunci tertentu, jika belum yakin ada dokumen tertentu yang akan diringkas, seperti bisa dilihat
pada Gambar 6.
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SummarizerMachine About Summarization

Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia

Tujuan Peringkasan untuk Telaah Pustaka (Review Paper)

T TR N e O T PN Pancarian Dokumen

Gambar 6. Tampilan memasukkan kata kunci untuk pencarian dokumen

Setelah memasukkan kata kunci dan mengklik tombol pencarian, maka akan muncul beberapa dokumen yang
sesuai dengan kata kunci tersebut, seperti terlihat pada Gambar 7.

SummarizerMachine About Summarization

Peringkas Otomatis Jurnal Berbahasa Indonesia
Tujuan Peringkasan untuk Telaah Pustaka (Review Paper)

Input Teks  Pilih Dokumen  EIGETERRSIRTGEN

[{JruP-,n:rlf'm n

Menampiikan hasil pencarian (6 hasil);

[j Anplisis_Klositikosi_Detoset _Citro_Penyakit_Preumonia_Menggunakan_Metode K-Nearest _Neighborpd!

DY IMPLEMENTASI_ALGORITMA_SUPPORT_VECTOR_MACHINE _DALAM_KLASIFIKAS| _PENYAKIT_PARU-PARU_BERDASARKAN_FITUR_POLA_BENTUK. poit
DY Sentiman_Analisis_Stay_Homa_ manggunakan_matode_klasifikasi _Naive_Bayes,_Support_Vector_Machine, _dan_k-Nearest_Neighborpdt

[ Peneropan_Text_Mining_Untuk_Kiasifikesi_Judul_Berito_Hoax_Veksinasi_COVID-19_Menggunakan_Algonitma_Support_Vector_Mochine.pdl

[ Kklasitkasi _Pneumonia_Menggunakan_Metode_Support_Vector_Machine pdf

DY Klasitikasi_dan_Identifikasi_Jumiah_Xoloni_Pada_Citra_Bakterl_Dengan_Matodo_K-Nearast_Noighbor.pat

Gambar 7. Tampilan hasil pencarian dokumen
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Jika satu dokumen diklik maka dokumen tersebut akan ditampilkan. Jika ingin meringkas bisa menekan

tombol Ringkas Dokumenl, seperti bisa dilihat pada Gambar 8.

Input Teks  Pilih Dokumnen RS RET R sl TV ]

Menampilkan hosil pencerian (6 hasd)

Y Anakisis_Klasifikasi_Datasat_Citra_Penyakit_Pneumonia_Manggunakan_Matoda_K-Noarast_Neighbor pt
) IMPLEMENTASI_ALGORITMA_SUPPORT_VECTOR_MACHINE _DALAM_KLASIFIKASI_PENYAKIT_PARU-PARU_BERDASARKAN_FITUR_POLA_BENTUKpd!
[ Sentimen_Analisis _Stay_Home_menggunakan_metode_klasilikasi_Naive_Bayes._Support_Vector_Machine, _dan_k -Nearest_Neighborpdl

DY Panarapan_Toxt_Mining_Untuk _Klasifikasi_Judul_Barita_Hoax_Vaksinasi_COVID-18_Manggunakan _Algoritma__Support_Vector_Machine.pdt

[ Kiasifikosi_Preumonia_Menggunskan_Metode_Support_\

[} Klasitikasi_dan_ldentilikasi_Jurniah_Koloni_Pada_Citra_Bakteri_Dengan_Metode_K-Nearast_Neighbor.pal

Selected Document: Analisis_Klasifikasi_Dataset_Citra_Penyakit_Pneumonia_Menggunakan_Metode_K-Nearest_Neighborpdf

S Ringkas Dokumen

of Data and Scence (JODAS ISSN 27159630

Indonwssan
Vol 2, No 2020, pp. 01-1

12, Nol

Analisis Klasifikasi Dataset Citra Penyakit Preumonia
Menggunakan Metode K-Nearest Neighbor (KNN)

Andi Ainun Dzariah Halim*', Siska Anraeni®

* Program Siudi Teknik Informarcka, Universitas rip Sumoharjo KMOS, Makazsar dan 99231

13020560204 @umrac.id

Gambar 8. Tampilan meringkas hasil pencarian dokumen

Jika tombol Ringkas Dokumen ditekan maka akan muncul hasil ringkasan. Hasil ringkasan bisa disimpan dengan
menekan tombol Simpan ke .txt, seperti terlihat pada Gambar 3.

IV. KESIMPULAN

Penelitian ini sudah berhasil membangun dataset untuk keperluan pengembangan model peringkas otomatis.

Dataset yang berupa 1000 pasangan Jurnal berbahasa Indonesia dengan ringkasannya sudah berhasil dibangun. Model
peringkas iotomatis masih perlu dikembangkan untuk mendapatkan akurasi yang lebih tinggi. Prototipe dari aplikasi
pringkas otomatis sudah berhasil dikembangkan, tetapi masih diperlukan pengujian untuk meningkatkan tingkat
kepuasan user dalam menggunakan aplikasi peringkas otomatis tersebut.
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